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жаНрова класИФікація ліТераТурИ За МеТрИкаМИ  
За допоМогоЮ велИкИХ МовНИХ МоделеЙ

У статті проаналізовано можливість використання великих мовних моделей для жанрової класифіка-
ції літературних текстів із застосуванням метрик параметризації та жанрових онтологій. Розглянуто 
теоретичні основи жанрової класифікації, зокрема традиційні підходи до визначення жанрів та сучасні 
алгоритмічні методи, що використовують великі мовні моделі. Значну увагу приділено вибору метрик для 
параметризації текстів, серед яких: рівень формальності, глибина технічного аналізу, методологічний під-
хід, цільова аудиторія, область застосування, тип даних у дослідженні, наявність емпіричних результа-
тів і спосіб візуалізації інформації. Запропоновано використання багаторівневої класифікації, що дозволяє 
більш точно ієрархічно структурувати жанрові ознаки.

 Метою роботи є розглянути основні метрики параметризації жанрової класифікації літератури, а 
також провести практичний експеримент із класифікації наукових робіт предметної галузі “штучний ін-
телект”. Наукова новизна статті полягає у розробці та застосуванні комплексної параметризації жанрів 
літератури на основі чітко визначених метрик, що дозволяє використовувати великі мовні моделі для авто-
матизованої жанрової класифікації.

У рамках дослідження було проведено практичний експеримент із жанровою класифікацією 10 науко-
вих робіт у галузі штучного інтелекту. Аналіз здійснювався за допомогою GPT-4o та супутніх алгоритмів 
машинного навчання. Отримані результати підтвердили ефективність параметризації текстів за визна-
ченими метриками та їх використання для автоматизованої класифікації. Було виявлено, що великі мовні 
моделі демонструють високу точність у визначенні ключових характеристик текстів, проте мають труд-
нощі з розпізнаванням змішаних жанрів та пояснюваністю класифікаційних рішень.

Основними викликами автоматизованої жанрової класифікації є розмитість жанрових меж, вплив 
навчального корпусу на результати класифікації, необхідність підвищення пояснюваності класифікацій-
них рішень та адаптація моделей до специфіки різних жанрів. Запропоновано напрямки подальших дослі-
джень, зокрема інтеграцію жанрових онтологій, покращення параметризації текстів і розробку алгорит-
мів, здатних працювати з багаторівневою жанровою структурою.

Таким чином, дослідження підтвердило перспективність використання великих мовних моделей для ав-
томатизованої класифікації літератури за метриками, проте потребує подальшого вдосконалення алго-
ритмів та підходів до параметризації текстів.

Ключові слова: жанрова класифікація, великі мовні моделі, параметризація текстів, жанрові онтології, 
обробка природної мови, автоматизований аналіз текстів.

Volodymyr Pasichnyk, Maksym Yaromych. GENRE CLASSIFICATION OF LITERATuRE  
BASED ON METRICS uSING LARGE LANGuAGE MODELS

The paper explores the use of large language models (LLMs) for literary genre classification by employing 
metric-based parameterization and genre ontologies.

The study examines the theoretical foundations of genre classification, including traditional approaches to 
defining genres and modern algorithmic methods that leverage large language models. Particular attention is paid 
to the selection of metrics for text parameterization, including the level of formality, depth of technical analysis, 
methodological approach, target audience, application domain, type of research data, presence of empirical results, 
and methods of information visualization. The paper proposes a multi-level classification system that allows for a 
more precise hierarchical structuring of genre features.

The aim of this study is to examine the main metrics for parametrizing literary genre classification and to conduct 
a practical experiment on the classification of scientific papers in the field of "artificial intelligence." The scientific 
novelty of the article lies in the development and application of a comprehensive parametrization of literary genres 
based on clearly defined metrics, enabling the use of large language models for automated genre classification.

As part of the study, a practical experiment was conducted on genre classification using 10 academic papers 
in the field of artificial intelligence. The analysis was performed using GPT-4o and associated machine learning 
algorithms. The results confirmed the effectiveness of text parameterization based on predefined metrics and their 
application for automated classification. It was found that large language models exhibit high accuracy in identifying 
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key textual characteristics but struggle with recognizing hybrid genres and providing explainable classification 
decisions.

The primary challenges of automated genre classification include blurred genre boundaries, the influence of 
training data on classification outcomes, the need to enhance the explainability of classification decisions, and the 
adaptation of models to the specifics of different genres. The paper suggests directions for further research, such 
as the integration of genre ontologies, improvements in text parameterization, and the development of algorithms 
capable of handling multi-level genre structures.

Thus, this study confirms the potential of large language models for automated literary genre classification based 
on text metrics. However, further refinement of classification algorithms and approaches to text parameterization is 
required to achieve higher accuracy and reliability.

Key words: genre classification, large language models, text parameterization, genre ontologies, natural 
language processing, automated text analysis.

постановка проблеми. класифікація літе-
ратурних жанрів є одним із основних завдань 
як для класичного літературознавства, так 
і для сучасних методів обробки природної 
мови та штучного інтелекту. раніше цей про-
цес базувався на експертному аналізі, що вра-
ховував стилістичні, лексичні та структурні 
особливості текстів. однак із розширенням 
цифрових текстових архівів та необхідністю 
автоматизованої обробки виникла потреба у 
розробці нових підходів, здатних ефективно 
визначати жанрову приналежність творів без 
втручання людини.

сучасні технології, зокрема великі мовні 
моделі, відкривають нові можливості для 
автоматизованої класифікації текстів за жан-
рами, так як вони дозволяють аналізувати 
великі корпуси текстів, враховуючи лексичні, 
синтаксичні та семантичні характеристики. 
проте існують також і значні виклики у засто-
суванні великих мовних моделей до жанро-
вої класифікації. основними проблемами є 
розмитість жанрових меж, недостатня пояс-
нюваність класифікаційних рішень, а також 
вплив упередженості навчальних даних на 
точність результатів. крім того, існуючі під-
ходи не завжди враховують складні ієрархічні 
структури жанрів та їхні перехідні форми, що 
ускладнює класифікацію творів з гібридними 
жанровими характеристиками.

Ще одним важливим аспектом є вибір 
метрик для параметризації жанрів. Традиційні 
методи класифікації текстів часто зосереджу-
ються лише на поверхневих характеристиках, 
таких як ключові слова чи стилістичні ознаки. 
Водночас сучасні підходи передбачають вико-
ристання багатофакторних моделей, що вра-
ховують формальні, тематичні та структурні 
параметри. Запровадження жанрових онтоло-
гій дозволяє створювати більш точні та струк-
туровані моделі класифікації, які можуть інте-
груватися з великими мовними моделями для 
підвищення ефективності аналізу.

практична потреба у розробці автомати-
зованих систем жанрової класифікації також 
обумовлена необхідністю оптимізації циф-
рових бібліотек, рекомендаційних сервісів і 

наукових репозиторіїв. Вдосконалення мето-
дів параметризації та впровадження адаптив-
них алгоритмів дозволить значно покращити 
точність класифікації, забезпечити зручний 
пошук та систематизацію текстів, а також 
сприяти розвитку міждисциплінарних дослі-
джень у сфері літературознавства, лінгвіс-
тики та штучного інтелекту.

Таким чином, проблема автоматизованої 
жанрової класифікації потребує комплек-
сного підходу, що поєднує сучасні методи 
обробки природної мови, параметризацію 
жанрів на основі чітких метрик та інтеграцію 
жанрових онтологій для забезпечення висо-
кої точності аналізу. дослідження у цій сфері 
має на меті розробку ефективних алгоритмів, 
що дозволять вирішити поточні проблеми та 
покращити якість класифікації літературних 
текстів.

Мета статті: розглянути основні метрики 
параметризації жанрової класифікації літера-
тури, а також провести практичний експери-
мент із класифікації наукових робіт предмет-
ної галузі “штучний інтелект”.

аналіз стану досліджень. жанрова класи-
фікація літератури є предметом багаторічних 
досліджень у літературознавстві, лінгвістиці 
та інформаційних науках. Традиційно жанри 
визначалися за тематичними, стилістич-
ними та структурними характеристиками, 
як це розглядається в підручнику [12], однак 
сучасні підходи дедалі більше схиляються 
до кількісної параметризації жанрів. авто-
матизовані методи, включаючи використання 
великих мовних моделей, відкривають нові 
перспективи для точного визначення жанро-
вої належності текстів, що особливо важливо 
в умовах цифрової інформаційної ери. Важ-
ливим є також враховувати сучасні міждис-
циплінарні підходи. у статті [13] розглянуто 
взаємозв'язок категорій жанру та тексту, а 
також трансформація жанрових одиниць.

одним із важливих аспектів сучасних 
досліджень є визначення метрик, які можуть 
бути використані для жанрової класифікації. 
лексичні та синтаксичні характеристики тек-
сту відіграють ключову роль у цьому процесі. 
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наприклад, у дослідженні [2] розглядається 
структурно-типологічна параметризація 
англомовного фентезі, де аналізуються такі 
показники, як частотність використання пев-
них синтаксичних конструкцій та тематичних 
лексем. аналогічні підходи застосовуються і 
для інших жанрів, включаючи наукові тексти, 
художню прозу та технічну літературу.

розвиток методів автоматизованої класи-
фікації текстів значно активізувався завдяки 
впровадженню алгоритмів машинного 
навчання та штучного інтелекту. дослідження 
[1] показує, що алгоритми кластеризації жан-
рів можуть ефективно групувати літературні 
твори за схожими стилістичними та тематич-
ними ознаками, що наближує автоматичну 
жанрову класифікацію до традиційного екс-
пертного аналізу. Важливу роль в автоматиза-
ції цієї задачі відіграють великі мовні моделі. 
у роботі [3] було досліджено можливості LLM 
у визначенні тематичних структур текстів, що 
може бути застосовано для жанрової класи-
фікації. автори показали, що великі мовні 
моделі здатні ефективно замінити традиційні 
методи тематичного моделювання, забезпечу-
ючи більш гнучкий підхід до аналізу текстів.

Значну роль у дослідженнях жанрової кла-
сифікації відіграють онтології жанрів. автори 
статті [8] у своїй роботі розглядають побудову 
формальних жанрових онтологій, які дозво-
ляють структурувати знання про жанри на 
формальному рівні та забезпечують інтеропе-
рабельність між різними системами жанрової 
класифікації. у цьому контексті перспектив-
ним напрямом є інтеграція LLM із жанро-
вими онтологіями, що дозволяє підвищити 
точність автоматизованої класифікації та роз-
ширити можливості адаптації моделей до різ-
них контекстів. крім того, у дослідженні [11] 
продемонстровано можливість автоматизації 
аналізу літературних оглядів із використан-
ням великих мовних моделей. Це підкреслює 
їх потенціал у систематизації великих обся-
гів текстової інформації, що є ключовим для 
жанрової класифікації.

окремим напрямом досліджень є оцінка 
ефективності великих мовних моделей у жан-
ровій класифікації. у роботі [6] проаналізо-
вано точність прогнозів окремих класифіка-
торів та ансамблевих моделей у завданнях 
жанрової класифікації та наголошують на 
необхідності вдосконалення механізмів інтер-
претації результатів. Важливим аспектом є 
також боротьба з упередженнями моделей, що 
можуть виникати внаслідок нерівномірного 
представлення жанрів у навчальних корпусах.

Таким чином, сучасні дослідження у сфері 
жанрової класифікації літератури демон-

струють значний прогрес у напрямку пара-
метризації жанрів та автоматизації процесів 
класифікації. однак низка проблем залиша-
ється відкритою: точність і пояснюваність 
рішень великих мовних моделей, адаптація 
методів до різних мов та жанрових традицій, 
а також вдосконалення жанрових онтологій. 
подальші дослідження у цій сфері можуть 
зосереджуватися на розробці комбінованих 
підходів, що поєднують методи обробки при-
родної мови, семантичного аналізу та екс-
пертної оцінки для підвищення ефективності 
жанрової класифікації літературних творів.

виклад основного матеріалу. для точного 
визначення жанру літературного твору вико-
ристовують різні метрики. лексичні метрики 
дозволяють аналізувати частоту викорис-
тання певних слів або фраз, характерних 
для конкретного жанру. наприклад, у науко-
вій фантастиці часто зустрічаються терміни, 
пов’язані з технологіями та майбутнім, тоді 
як у детективній літературі домінують слова, 
що відображають розслідування, загадковість 
і кримінальні аспекти. синтаксичні метрики 
допомагають оцінити складність речень, 
використання певних граматичних конструк-
цій, що особливо важливо для аналізу науко-
вих і публіцистичних текстів. дослідження 
показують, що наукові статті часто містять 
складні підрядні речення та термінологічно 
насичені конструкції, тоді як художня літера-
тура допускає більшу варіативність у струк-
турі речень [1].

окрім лексичних і синтаксичних особли-
востей, важливу роль відіграють стилістичні 
та структурні метрики. аналіз художніх засо-
бів, таких як метафори, епітети, символи, 
допомагає виокремити жанрові особливості 
тексту. наприклад, лірична поезія відзнача-
ється високою концентрацією метафоричних 
конструкцій і емоційно насиченою лексикою, 
тоді як публіцистика тяжіє до раціональності 
та логічності викладу. крім того, у різних 
жанрах спостерігається специфічна струк-
тура тексту: наприклад, драматичні твори 
чітко поділяються на акти та сцени, тоді як 
класичний роман містить розділи з послідов-
ним розвитком сюжету [2].

Великі мовні моделі, такі як GPT-4 або 
BERT, навчаються на великих корпусах тек-
стів, що дозволяє їм розпізнавати складні мовні 
структури та патерни. для виділення стиліс-
тичних прийомів моделі аналізують різні рівні 
мовних особливостей. на лексичному рівні 
вони визначають частоту та вибір слів, спе-
цифічні терміни або діалектизми. на синтак-
сичному рівні досліджують структуру речень, 
наприклад, використання інверсій, повторів 
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чи інших синтаксичних конструкцій. семан-
тичний рівень дозволяє виявляти метафори, 
іронію, сарказм та інші тропи. для досяг-
нення цього великі мовні моделі використо-
вують механізми самоуваги (self-attention), 
які дозволяють моделі визначати важливість 
різних частин тексту в контексті всього доку-
мента. Це забезпечує глибоке розуміння тек-
сту та його стилістичних особливостей.

стилістичні прийоми є ключовими марке-
рами, що характеризують певний жанр. нау-
кові статті, наприклад, часто містять формаль-
ний стиль та специфічну термінологію, тоді 
як художня література може включати багатий 
набір метафор та емоційно забарвлених вира-
зів. автоматичне виявлення цих прийомів за 
допомогою великих мовних моделей дозво-
ляє точно класифікувати тексти за жанрами. 
дослідження [4] демонструє, як аналіз стиліс-
тичних особливостей може бути використа-
ний для ідентифікації жанру медіа-контенту.

наукові дослідження підтверджують ефек-
тивність таких підходів. у роботі [5] розгляда-
ється застосування великих мовних моделей 
для створення текстів, що відповідають пев-
ному стилю або жанру, підкреслюючи їх здат-
ність адаптуватися до різних стилістичних 
вимог. аналіз різних стилістичних прийомів 
та їх ролі у формуванні жанрової специфіки 
текстів також бути корисним для налашту-
вання LLM на розпізнавання таких елементів.

Оцінка точності та адекватності вели-
ких мовних моделей у жанровій класифікації. 
попри те, що використання великих мовних 
моделей для автоматичної класифікації тек-
стів за жанрами є перспективним напрямом 
у галузі обробки природної мови, для забез-
печення надійності та точності таких систем 
необхідно застосовувати відповідні методи 
оцінки їхньої ефективності, оскільки різні 
жанри можуть мати подібні характеристики, 
що ускладнює їх диференціацію.

Загальна точність (Accuracy) є базовою 
метрикою, що визначає відсоток правильно 
класифікованих текстів від загальної кіль-
кості. Вона дозволяє оцінити загальну про-
дуктивність моделі, однак у випадках нерів-
номірного розподілу жанрів ця метрика може 
бути недостатньо інформативною. напри-
клад, якщо певний жанр значно переважає 
в наборі даних, модель може демонструвати 
високу точність просто завдяки домінуванню 
одного класу, не обов’язково добре розрізня-
ючи менш поширені жанри.

окрім загальної точності, важливими є 
метрики повноти (Recall) та прогностич-
ної точності (Precision). повнота визначає, 
наскільки добре модель ідентифікує всі тексти 

певного жанру, тоді як прогностична точність 
показує, який відсоток текстів, класифікова-
них як певний жанр, дійсно до нього належать. 
наприклад, якщо модель має високу повноту, 
але низьку прогностичну точність, вона може 
часто відносити тексти до жанру, навіть якщо 
це хибна класифікація. натомість висока про-
гностична точність за низької повноти озна-
чає, що модель рідко помиляється, але при 
цьому пропускає значну частину відповідних 
текстів. для балансування цих характеристик 
використовується оцінка F1 – середнє гармо-
нійне між точністю та повнотою, яке дає уза-
гальнену оцінку ефективності моделі.

Матриця невідповідностей (Confusion 
Matrix) є важливим інструментом аналізу, що 
дозволяє побачити, які жанри модель найчас-
тіше плутає між собою. Це особливо корисно 
для розуміння помилок у класифікації. напри-
клад, якщо модель часто плутає наукову 
фантастику з фентезі, це може свідчити про 
необхідність додаткового навчання на специ-
фічних мовних конструкціях, що відрізняють 
ці жанри. Використання матриці невідпо-
відності дозволяє знаходити закономірності 
в помилках та коригувати модель відповідно.

оцінка впевненості (Confidence Estimation) 
також є критичним аспектом аналізу ефек-
тивності жанрової класифікації. Великим 
мовним моделям властива неоднорідна впев-
неність у своїх прогнозах: вони можуть бути 
впевнені в одних жанрах, але припускатися 
значних помилок у визначенні інших. Визна-
чення порогових значень впевненості дозво-
ляє автоматично відсівати менш надійні кла-
сифікації або передавати їх на додатковий 
аналіз. дослідження [6] підкреслює значення 
оцінки впевненості для підвищення надій-
ності класифікації жанрів.

Ще одним методом оцінки є перехресна 
валідація (Cross-validation), яка дозволяє 
перевірити, наскільки модель стабільна в різ-
них вибірках. Цей підхід розбиває навчальний 
набір даних на кілька підмножин, використо-
вуючи кожну з них по черзі для тестування 
та навчання. Це допомагає виявити проблеми 
з перенавчанням та оцінити, як добре модель 
здатна узагальнювати закономірності на 
нових даних.

у практичних дослідженнях застосування 
цих метрик дозволяє глибше зрозуміти пове-
дінку моделі та її слабкі сторони. наприклад, 
аналіз матриці плутанини може виявити, що 
модель часто плутає наукові статті з науково-
популярними, що може свідчити про необхід-
ність додаткового навчання на специфічних 
особливостях цих жанрів. дослідження [7] 
аналізує ефективність різних архітектур 
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нейромереж для класифікації текстів, під-
креслюючи важливість правильної вибірки 
навчальних даних та метрик оцінки.

оцінка точності та адекватності моделей є 
важливою складовою для їхнього подальшого 
вдосконалення. Використання комплексного 
підходу, що включає загальну та прогнос-
тичну точність, повноту, оцінку F1, матрицю 
невідповідності, оцінку впевненості та пере-
хресну валідацію, дозволяє досягти більш 
надійних результатів у класифікації текстів за 
жанрами. Таким чином, комплексне викорис-
тання зазначених методів оцінки забезпечує 
високу точність та адекватність великих мов-
них моделей у завданнях жанрової класифіка-
ції, сприяючи більш ефективній організації та 
доступу до інформації.

Побудова жанрових онтологій із вико-
ристанням метрик параметризації. для 
оптимізації задачі жанрової класифікації за 
допомогою LLM доцільно використовувати 
онтологічний підхід. у сучасному літерату-
рознавстві та інформаційних науках онтоло-
гія визначається як формалізоване представ-
лення знань про певну предметну область, що 
є придатним для автоматизованої обробки. 
створення жанрових онтологій передбачає 
систематизацію та структурування літера-
турних жанрів на основі їхніх характеристик, 
що дозволяє покращити організацію, пошук 
та аналіз літературних творів. у роботі [8] 
автори досліджують, як формальна онтоло-
гія може бути застосована для класифікації 
та аналізу різних жанрів документів, що дає 
змогу розширити її використання на художню 
та наукову літературу.

для побудови жанрової онтології необхідно 
виконати параметризацію за метриками, які 
можуть включати тематичні елементи, сти-
лістичні прийоми, структурні особливості, 
цільову аудиторію та інші характеристики. 
наприклад, для наукової фантастики харак-
терними метриками можуть бути наявність 
технологічних інновацій, футуристичних 
сценаріїв та наукових концепцій, тоді як для 
романтичної літератури – фокус на емоційних 
стосунках між персонажами та відповідна 
лексика. у дослідженні [9] аналізується, як 
жанрові онтології можуть бути побудовані 
автоматично на основі великих корпусів тек-
стів і краудсорсингових жанрових міток.

процес побудови жанрової онтології 
з використанням метрик параметризації 
включає декілька етапів. спочатку дослід-
ники визначають та відбирають релевантні 
метрики, які найкраще описують особли-
вості кожного жанру. Це може бути досягнуто 
через аналіз літературних творів, консультації 

з експертами та вивчення існуючих дослі-
джень. далі відібрані атрибути організову-
ються в ієрархічну структуру, що відображає 
взаємозв'язки між різними жанрами та під-
жанрами, дозволяючи створити багаторівневу 
модель, де загальні категорії розбиваються на 
більш специфічні. після цього структуровані 
дані перетворюються у формальний формат, 
придатний для автоматизованої обробки, 
наприклад, використовуючи мови опису онто-
логій, такі як OWL (Web Ontology Language). 
прикладом інгеграції жанрових онтологій 
у великі цифрові архіви, що полегшує класи-
фікацію літературних творів і автоматизацію 
їх аналізу, може слугувати онтологія CWRC 
Genre Ontology [10].

Використання метрик параметризації 
при побудові жанрових онтологій забезпе-
чує декілька переваг. по-перше, це дозво-
ляє створити більш точні та детальні моделі 
жанрів, що враховують різноманітність літе-
ратурних творів. по-друге, така онтологія 
сприяє покращенню пошукових систем та 
рекомендаційних сервісів, оскільки забезпе-
чує глибше розуміння змісту та особливос-
тей творів. нарешті, це відкриває можливості 
для автоматизованого аналізу та класифікації 
великих обсягів текстових даних, що є акту-
альним у сучасному цифровому середовищі.

Таким чином, інтеграція метрик пара-
метризації у процес побудови жанрових 
онтологій є важливим кроком для розвитку 
інструментів обробки та аналізу літературних 
даних, що сприяє більш глибокому розумінню 
та ефективному використанню літературної 
спадщини.

Приклад параметризації та визначення 
жанрів. спробуємо за допомогою великої 
мовної моделі GPT-4o провести параметриза-
цію наукової літератури із предметної області 
«штучний інтелект» та класифікувати її за 
жанрами. проаналізуємо 10 наукових робіт:
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Наукова 
робота

середня 
довжина 
речення

к-сть 
наукових 
термінів

к-сть 
схем

к-сть 
таблиць

к-сть 
вставок 

коду
рівень 

формальності
рівень 

технічного 
аналізу

1 3.299 0 1 0 0 неформальний оглядовий
2 18.577 3 0 0 5 неформальний оглядовий
3 9.723 28 0 8 11 неформальний помірний
4 10.844 33 3 4 3 неформальний помірний
5 33.036 31 0 8 13 високоформальний глибокий
6 16.882 16 1 1 12 середньоформальний помірний
7 17.519 13 0 1 0 неформальний оглядовий
8 10.009 12 0 0 0 неформальний оглядовий
9 5.743 2 1 0 0 неформальний оглядовий
10 6.324 6 2 0 1 неформальний оглядовий

Наукова 
робота

Методологічний 
підхід

цільова 
аудиторія

область 
застосування

Тип даних у 
дослідженні

спосіб 
візуалізації

Наявність 
емпіричних 
результатів

1 оглядова стаття Широка 
публіка

комп’ютерний 
зір невідомий Мінімальна немає

2 оглядова стаття Широка 
публіка

обробка 
природної мови невідомий Мінімальна немає

3 експериментальне 
дослідження

Широка 
публіка

Глибоке 
навчання невідомий кодові блоки Є

4 оглядова стаття Широка 
публіка

комп’ютерний 
зір невідомий Мінімальна немає

5 експериментальне 
дослідження дослідники комп’ютерний 

зір невідомий кодові блоки Є

6
прикладне 
програмне 

дослідження
інженери та 

студенти
комп’ютерний 

зір невідомий кодові блоки немає

7 оглядова стаття Широка 
публіка

Глибоке 
навчання невідомий Мінімальна немає

8 оглядова стаття Широка 
публіка

комп’ютерний 
зір невідомий Мінімальна немає

9 оглядова стаття Широка 
публіка

Глибоке 
навчання невідомий Мінімальна немає

10 оглядова стаття Широка 
публіка

комп’ютерний 
зір невідомий Мінімальна немає

Таблиця 1
результати жанрової класифікації за допомогою GPT-4o

Наукова 
робота жанри

1 науково-популярні роботи та есе, оглядові статті
2 науково-популярні роботи та есе, оглядові статті

3 прикладні дослідження, науково-популярні роботи та есе,  
практичні керівництва та документація

4 науково-популярні роботи та есе, оглядові статті

5 прикладні дослідження, Фундаментальні дослідження,  
практичні керівництва та документація

6 практичні керівництва та документація
7 науково-популярні роботи та есе, оглядові статті
8 науково-популярні роботи та есе, оглядові статті
9 науково-популярні роботи та есе, оглядові статті
10 науково-популярні роботи та есе, оглядові статті
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8) Thomas D. Grant, Damon J. Wischik.  
On the path to AI.

9) Bernd Carsten Stahl. Artificial Intelligence 
for a Better Future An Ecosystem Perspective on 
the Ethics of AI and Emerging Digital Technolo-
gies.

10) Christian Rathgeb, Ruben Tolosana, 
Ruben Vera-Rodriguez, Christoph Busch. Hand-
book of Digital Face Manipulation and Detection.

для оцінювання робіт оберемо такі 
метрики:

1) рівень формальності (високоформаль-
ний,  середньоформальний, неформальний) – 
визначається через аналіз частоти вживання 
наукових термінів, пасивного стану, складних 
синтаксичних конструкцій.

2) рівень технічного аналізу (оглядовий, 
помірний, глибокий) – визначається за кіль-
кістю математичних формул, алгоритмічних 
описів, кодових блоків у тексті.

3) Методологічний підхід (математичне 
моделювання, прикладне дослідження, експе-
риментальне дослідження, оглядові статті) – 
визначається за ключовими словами.

4) Цільова аудиторія (дослідники, інже-
нери, студенти, широка публіка) – визнача-
ється через аналіз складності термінів та сти-
лістичних особливостей.

5) область застосування (комп’ютерний зір, 
обробка природної мови, глибоке навчання) – 
визначається за ключовими словами.

6) Тип даних у дослідженні (синтетичні 
дані, реальні експерименти, теоретичні роз-
рахунки) – визначається через аналіз опису 
датасетів у тексті.

7) наявність емпіричних результатів (кіль-
кість графіків і таблиць, частота вживання 
числових даних) – визначається через вияв-
лення розділів, що містять експериментальні 
результати.

8) спосіб візуалізації інформації (відсо-
ток графіків/таблиць у тексті) – визначається 
через аналіз типів візуальних матеріалів.

на основі цих метрик наукові роботи 
з предметної області «штучний інтелект» 
будуть віднесені до таких жанрів:

1) Фундаментальні дослідження – висо-
коформальні роботи, орієнтовані на матема-
тичне моделювання алгоритмів, оптиміза-
ційні методи, теоретичну фізику обчислення.

2) прикладні дослідження – праці,  
присвячені реальним експериментам у Ші: 
створення мовних моделей, комп’ютерного 
зору, застосування нейромереж.

3) Технічні звіти та опис алгоритмів – 
статті, що детально розглядають реалізацію 
конкретних методів, архітектур та алгорит-
мів.

4) оглядові статті – метааналіз досліджень 
у певній галузі Ші, порівняння різних підхо-
дів, висновки про тенденції.

5) науково-популярні роботи та есе – 
роботи, що пояснюють принципи Ші для шир-
шої аудиторії, можуть містити філософські 
міркування, прогнози майбутнього розвитку.

6) підручники та навчальні посіб-
ники – література, що структурує знання про 
Ші в освітньому контексті.

7) практичні керівництва та документа-
ція – опис реалізації алгоритмів, інструкції 
для роботи з бібліотеками, програмні гайди.

8) етичні та правові дослідження – 
роботи, що аналізують вплив Ші на суспіль-
ство, моральні аспекти, питання приватності 
та регуляції.

Інструментарій. для автоматичного 
визначення метрик LLM застосує такі алго-
ритми, як TF-IDF + LDA (Latent Dirichlet 
Allocation) (для визначення основних тем у 
статтях), NER (Named Entity Recognition) (для 
виявлення ключових термінів для області 
дослідження), Syntax Tree Parsing (для оцінка 
рівня формальності та стилістики). для ана-
лізу графіків та формул будуть застосовані 
бібліотеки PyMuPDF та pdfplumber. для гру-
пування робіт за жанрами – алгоритм BERT/
GPT Embeddings + K-Means.

після аналізу робіт за допомогою GPT-4o 
було отримано такі результати (табл. 1).

із результатів бачимо, що GPT-4o здатний 
визначити більшість метрик за підсумками 
аналізу наукових робіт та визначити найбільш 
відповідні для кожної роботи жанри. Велика 
мовна модель досить точно порахувала кіль-
кість схем, таблиць та блоків коду в робо-
тах, із високою ймовірністю визначила рівні 
формальності та технічного аналізу, а також 
методологічний підхід, цільову аудиторію та 
область застосування досліджень, наведених 
у роботах. певні проблеми виникли із обчис-
ленням середньої довжини речення, також 
виявилось неможливим визначити тип даних 
у дослідженні, адже більшість робіт є огля-
довими статтями, які не обов’язково містять 
дані, про що свідчать і результати метрики 
«наявність емпіричних результатів».

у цілому можна констатувати, що жанрова 
приналежність визначена із високою точ-
ністю. необхідно також врахувати постійне 
вдосконалення LLM, внаслідок чого точ-
ність подібного аналізу буде підвищуватись 
із новими моделями.

висновки. жанрова класифікація літера-
тури є складним багатофакторним процесом, 
що вимагає як чіткої параметризації текстів, так 
і ефективних методів їх аналізу. розвиток вели-
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ких мовних моделей відкриває нові можливості 
для автоматизованої класифікації, дозволяючи 
застосовувати алгоритмічний підхід до визна-
чення жанрової приналежності текстів. проте, 
як показало проведене дослідження, ефек-
тивність таких моделей значною мірою зале-
жить від параметризації жанрів, використа-
них метрик та наявності жанрових онтологій.

у межах роботи було розроблено систему 
параметризації наукових текстів предмет-
ної галузі «штучний інтелект», що включала 
аналіз формальності тексту, глибини техніч-
ного дослідження, методологічного підходу, 
цільової аудиторії, області застосування, типу 
даних у дослідженні, а також способів візуа-
лізації інформації. на основі цих параметрів 
було виконано класифікацію текстів за жан-
рами, що дозволило виявити сильні та слабкі 
сторони застосування великих мовних моде-
лей у цьому процесі.

результати експерименту підтвердили, що 
великі мовні моделі добре розпізнають клю-
чові характеристики текстів та можуть ефек-
тивно визначати загальні жанрові категорії. 
розгляд методології параметризації текстів 
засвідчив, що ефективна класифікація потре-
бує багаторівневого підходу, в якому тексти 
аналізуються за сукупністю формальних, 
стилістичних і структурних характеристик. 
Визначені в межах дослідження метрики – 
рівень формальності, глибина технічного ана-
лізу, методологічний підхід, цільова аудито-
рія, область застосування, тип дослідницьких 
даних, наявність емпіричних результатів і 
спосіб візуалізації інформації – дозволили 
створити більш об’єктивну базу для класи-
фікації жанрів. Це підтвердило, що навіть 
для таких складних текстів, як наукові статті, 
можна розробити ефективну систему жанро-
вого аналізу.

однак при цьому було виявлено також 
певні труднощі у класифікації змішаних жан-
рів, де роботи поєднували риси оглядових 
досліджень та прикладних експериментів. Це 
свідчить про необхідність інтеграції багато-
рівневих жанрових онтологій, які б дозволяли 
більш точно ієрархічно структурувати жан-
рові ознаки та враховувати їхню взаємодію. 
крім цього, очевидним є вплив навчального 
корпусу моделі на результати класифікації. 
Моделі, навчені на даних з переважанням пев-
них жанрів, демонструють зміщення у своїх 
прогнозах, що підкреслює необхідність роз-
робки збалансованих навчальних корпусів, 
що містять репрезентативне представлення 
різних жанрових категорій.

Також, дослідження виявило проблему 
пояснюваності результатів класифікації. 
попри високу точність розпізнавання жанрів, 
моделі не завжди можуть обґрунтувати свої 
рішення, що ускладнює їх застосування в нау-
ковій та літературознавчій сфері. покращити 
розуміння механізмів роботи великих мовних 
моделей у жанровій класифікаціїможе вико-
ристання у майбутніх дослідженнях методів 
Explainable AI (XAI).

Загалом, результати експерименту демон-
струють, що параметризація жанрів є кри-
тично важливим етапом автоматизованої кла-
сифікації літературних текстів. поєднання 
жанрових онтологій, збалансованих навчаль-
них даних і адаптивних алгоритмів може 
значно покращити ефективність великих 
мовних моделей у розпізнаванні жанрових 
структур. подальші дослідження в цій сфері 
можуть зосередитися на оптимізації жанро-
вих метрик, використанні гібридних підходів 
до класифікації та розробці алгоритмів, здат-
них працювати з багаторівневою жанровою 
структурою літературних текстів.
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